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План лекции

Обобщенный МНК1) Обобщенный МНК при известной ковариационной матрице ошибок 
регрессии

2) Достижимый обобщенный МНК

3) Гетероскедастичность – частный случай, когда можно применить 
ОМНК
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ОМНК

4) Взвешенный МНК

5) Стандартные ошибки в форме Уайта

6) Пример



Обобщенный МНК
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Обобщенный МНК
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Обобщенный МНК
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ми.эффективны являются
 (GLS) МНК ообобщенног Оценки
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Достижимый обобщенный МНК

Но обычно Ω неизвестна.

На практике чаще применяют достижимый ОМНК 

(feasible GLS), когда вместо параметров 

используются их оценки.
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используются их оценки.



Гетероскедастичность
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Гетероскедастичность
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На практике обычно мы не знаем σ
i
для каждого наблюдения.  Однако иногда 
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Тогда корректировка данных позволяет избавиться от гетероскедастичности.



Тесты на выявление гетероскедастичности

Тесты, с помощью которых выявляется 
гетероскедастичность (были рассказаны на 
предыдущей лекции):

•Goldfeld–Quandt test
•Glejser test
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•Glejser test
•White  test
•Breusch-Pagan test

Часто используют оценки параметров σi, 
полученных из тестов Глейзера или Уайта. 



Взвешенный метод наименьших квадратов
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Взвешенный метод наименьших квадратов
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Это оценка взвешенного метода наименьших 
квадратов.



Оценки стандартных ошибок в форме Уайта
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Оценки стандартных ошибок в форме Уайта
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Стандартные ошибки Ньюи-Веста
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Пример удачного применения теоретических 
знаний о гетероскедастичности

История, произошедшая на Нью-Йорской фондовой бирже

Securities and Exchange Commission vs Antitrust division of the US 
Department of Justice

Биржевой комитет: Комиссионные брокерам не являются объектом 
соглашения между брокерами и клиентами, а устанавливаются 
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соглашения между брокерами и клиентами, а устанавливаются 
биржевым комитетом

Подразделение министерства юстиции: Цены комиссионных д.б. 
либерализованы



Пример удачного применения теоретических 
знаний о гетероскедастичности

История, произошедшая на Нью-Йорской фондовой бирже

Биржевой комитет:
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photoгде Y – доход брокерских компаний, Х – количество акций в сделке.

Вывод: естественная монополия, не надо либерализовывать цены.
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Пример удачного применения теоретических 
знаний о гетероскедастичности

Подразделение министерства юстиции :

Дисперсия ошибок зависит от объема сделки. Надо поделить все 

переменные на              . Новое оцененное уравнение:  X
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Вывод: это не естественная монополия, надо либерализовать цены.
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